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1. Wprowadzenie

Celem opracowania jest weryfikacja metod prognozoavanflacji w Polsce. W oparciu
0 prognozy bezwarunkowe zbadana zostaniezlimos¢ poprawy ich trafnéci dzigki
wykorzystaniu 12 subindeksow cen dobr i ustug kamseyjnych (CPI).

Stawiamy hipoteg, iz agregacja prognoz subindekséw cen (komponentéw CPI)
polepsza trafnd¢ prognoz inflacji.

Nieliczne, jak daid, préby weryfikacji powysze] hipotezy nie przynosz
jednoznacznego rozstrzygnia tego problemu. Proby weryfikacji tej hipotezg @olski nie
Sa nam znane.

Prognozy dla poszczegdlnych komponentéw wyznaczypmgy pomocy modeli
autoregresji (AR)sredniej ruchomej (MA), wektorowej autoregresji (VABraz autoregresji
progowej (TAR). Na podstawie prognomt-of-samplesiegajacych 1, 2 i 3 kwartaty naprzod
poréwnamy prognozy inflacji wyznaczone na podstak@enponentdw z bezgmednimi
prognozami agregatu.

Struktura opracowania jest ngstijaca. W sekcji pierwszej przedstawiamy koncepcj
laczenia i agregacji prognoz oraz motywadjla podgcia bada. W drugiej czsci
prezentujemy dane statystyczne. W kolejnegsciz opisano zastosowanmetodologe
wyznaczania i oceny prognoz. Ngstie przedstawiono rezultaty badania oraz wnioski.

! Wskpna wersja opracowania zostala zaprezentowana wethkiwi 2009 r. na seminarium Instytutu
Ekonomicznego NBP. Dgkujemy uczestnikom tego seminarium za cenne uwagi.
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2. Motywacja oraz dotychczasowe badania

Koncepcjadczenia prognoz, poleggia na wyznaczaniéredniej z ranych prognoz tego
samego szeregu jest znana w ekonometriiogh kaica lat 60. XX wieku [4]. W literaturze

([17], [28]) wymienia st nastpujace zalety prognoz¢zonych:

- Proces generowania danych zmiennej prognozowangg iimg ztozony, przez co
pojedyncze metody wwaiaja jedynie jego niewielk czes¢. Formutowanie
prognoz w oparciu o e modele jest zatem jednym ze sposobéw rozszarzeni
specyfikacji modelu (zarowno§e chodzi o zakres zmiennych objaajacych, jak
i specyfikacg dynamiczam).

- Czesto wystpuje zamienn& pomkdzy stopniem obfaienia (wewitrz préby)

a odpornécia modelu na zmiany strukturalne. W obliczu truéhma identyfikacy
takiej zmiany na etapie formutowania progn&rednia prognoza z #ych metod
moze stanowd kompromis pomidzy dopasowaniem a odpoKaa.

- Wykorzystanie rénych informacji w poszczegoélnych prognozach zazwaycz
sprawia,ze srednia z prognoz maisz wariancg.

- Srednia waona z poszczegolnych prognoz zeoréwnig petnic role korekty

wyrazu wolnego, dzki czemu prognozatzona lgdzie nieobcizona.

Celowa¢ wyznaczania tego typu prognoz byta przedmiotemluvteada, takze dla
gospodarki polskiej (por. np. [14], [15]).

Nieco innym poddgriem do 4czenia prognoz jest agregacja prognoz sformutowanyc
wzgledem zmiennych o aszym stopniu agregacji. Najgxie] agregacja ta przebiega w
wymiarze przestrzennym lub sektorowym. Ze wdgl na cel badania skoncentrujemy 1sa
agregacji sektorow@j

Analizy cen jednostkowych oraz badania ankietoweegs¢biorstw wskazy, ze
mechanizmy ksztattowania cen lsardzo zrénicowane w ohgbie poszczegdlnych sektoréw
([11], [19]). Podobnych wnioskow dostarczazacunki parametréw nowokeynesistowskiej
krzywej Phillipsa dla 20 sektorow przemystu [21].

Teoria ekonomii réwnie dostarcza uzasadnienia dla zri@gowania procesow
generugcych dynamik cen w r@nych sektorach gospodarki. Przede wszystkinmydmaze
by¢ mechanizm powstawania ceny danego dobra. Teokajiaw dos¢ dobitny sposob

2 Przykladem przestrzennej agregaciji prognoz iriflasf np. praca [24].
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pokazuje jak w zalaosci od zastosowanego mechanizmu aukcyjnegaenmaleeé cena
dobra (np. cena wyznaczona poprzez aulatjgielsls a cena wyznaczona poprzez agkcj
Vickereya). Kolejnym czynnikiem z kategorii mechanu ksztattowania sicen mae by
zagadnienie asymetrii informacji [1]. W bardziep&ycznych podégiach sposob ustalania
ceny przez rynek zatg od stopnia zmonopolizowania rynku, zaczyonapd doskonatej
konkurencji (ceny réwne kosztom Ki@wym), poprzez konkurergcjmonopolistycza czy
oligopole, a kaczac na petnym monopolu (cena maksymakeaj zysk). Mechanizm
powstawania ceny jest szczegolnie blisko azany z dynamik cen, na przykiad inaczej
przebiegnie dostosowanie cenowe vinych przypadkach monopolu. Coeeej szczegdln
role odgrywaj tu sztywndci nominalne takie jak koszty menu [5] czy terak maliwosci
ciagtego dostosowania cerstéggered prices- zob. [7]). Z pewngcia rozne sektory
gospodarki charakteryzusie réznym stopniem zmonopolizowania rynku, azak&@nymi
sztywngciami.

Z punktu widzenia modeli przedstawionych w ninigjazartykule, istotna wydaje i
kwestia czy inflacja jest pchana kosztaoogt-push czy cagnicta popytem demand pullegd
W przypadku sektorow w ktérych przewgapierwszy czynnik, pomocne przy modelowaniu
moze by uwzgkdnienie dynamiki wynagrodaew danym sektorze, natomiast w przypadku
zmiany ceny indukowanej poprzez zmggmopytu przydatne ni@ okaza sig zastosowanie
0golnej dynamiki ptac w gospodarce.

Poszczegolne sektory gospodarki matharakteryzowa sig takze ré&znym stopniem
~globalizacji”, a mianowicie zalanoscia ceny danego dobra od cen globalnych. Z péaino
takim sektorem mae by sektor transportowy, gdzie ceny benzyayirsdeksowane do cen
barytki ropy na globalnych rynkach. W tym przypadkstnieje réwnie problem
separowalngci rynku zbytu. Nawet jé dobro jest mgdzynarodowe, a rynek jest
separowalny to producent o zdecydowa sig na tzw. pricing-to-market co réwnig nie
pozostanie bez wptywu na dynamigeny danego sektora.

Na koniec, jednym z najwaiejszych czynnikOw, ktéry natg uwzgkdni¢ przy
modelowaniu inflacji jest kwestia sezonawp ktéra mae by szczegolnie waa
w przypadkuzywnaosci lub turystyki. Ponadto, w kdym przypadku wzorzec sezonaed
moze by rézny.

Nalezy zauway¢, iz w przypadku modeli AR, MA, VAR i TAR zytych w niniejszym
opracowaniu nie wprowadzamy bezpminio w uycie zadnej z teorii ekonomicznych
uzasadniaicych zr@nicowanie sektorowe cen. Jednak ma@na domniemywd iz w

przypadku znacgo r&niacych sg¢ proceséw opisagych zachowanie siposzczegdinych
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subindekséw, zagregowany indeks powinien ¢ byeprezentowany przez bardzo
skomplikowany proces. W takim przypadku szacowawogehdla agregatu nie nadmiernie
upraszcza,prawdziwy” mechanizm, a przez to generdvwaacace bkdy prognozy.

Na podstawie powaszych rozwaan mazna postawd hipotez, ze wyznaczenie osobnych
prognoz dla poszczegoélnych komponentéw (subindeksém), a nagpnie ich agregacja,
mogtyby poprawd jakos¢ prognoz zagregowanego indeksu. Dodajmg,w badaniu nie
modelujemy zalenosci pomidzy subindeksami. Od strony teoretycznej istnietaikich
zalenosci jest bardzo prawdopodobne (chatig wptyw subindeksu ,transport” na inne
subindeksy), jednak ze wzglu na stosunkowo krotkie szeregi czasowe petne lgdaignie
tych zalenosci nie wydaje si obecnie maliwe.

W pracy [23] wskazuje sj na przyktadzie szerokiej klasy modeli; od strony
teoretycznej celowdd zastosowania danych zdezagregowanych w celu wyanac prognoz
agregatu nie jest jednoznaczna. Ze wdgl na nieprecyzyjne oszacowanie parametrow
przewaga modeli opartych o dane zagregowangenhg¢ widoczna zwitaszcza w krotkich
prébach, a tale w sytuacji gdy proces geneqcy dane jest zhibny dla wszystkich
komponentoéw agregatu.

Najczsciej metodologi te stosowano jedynie w odniesieniu do jednego lub aiwé
komponentéw o najwkszej zmiennéci (np. cen paliw lukkywnaosci) oraz inflacji bazowej z
wytaczeniem tych komponentéw. Tego typu pediej jest popularne w modelach
stosowanych przez banki centralne (np. w PolsceemN&CMOD, zob. [6]), zaw wers;ji
uwzgkdniapacej dodatkowo ceny kontrolowane [27].

Szersze wufcia sektorowej agregacji prognoz zastosowano w ukilkajnowszych
badaniach.

W pracy [18] poréwnano prognozy inflacji HICP diaefy Euro wyznaczone w oparciu
0 5 subindeksow cen (energii, ustugwnaosci przetworzonej i nieprzetworzonej oraz dobr
niezywnaosciowych). Autorka zastosowata dane mgegne. Prognozy wyznaczono w oparciu
0o modele AR oraz VAR z p#mymi zestawami zmiennych. Wbrew przypuszczeniom,
zastosowanie prognozy z komponentéw nie popravaimasci prognoz HICP.

Zblizone badania przeprowadzono dla Holandii oraz stiafgo [26]. Podobnie jak w
poprzednio omowionym badaniu, autorzy zastosowalned miesiczne w podziale na
5 gtéwnych subindeksow. Otrzymane rezultaty wskagywiz prognoza z komponentow jest
istotnie lepsza od prognozy wyznaczonej na podstalanych zagregowanych (dla Holandii

jedynie dla prognoz o horyzoncie nie g8aym niz 7 miesgcy).



W pracy [2] podito to zagadnienie dla inflacji w USA. Zastosowarame miesiczne
zdezagregowane na 3 komponenty (dobra trwategokw, pozostate dobra i ustugi). W
odr&nieniu od cytowanych powsj prac, zamiast modeli AR lub VAR zastosowali mode
korekty bkdem (ECM) z opgnieniami s¢ggajacymi co najmniej horyzontowi prognozy,
dzigki czemu maliwe bylo wyznaczenie prognoz bezwarunkowych. Baelam wskazuje,z

agregacja prognoz komponentéw pozwala poprgakios¢ prognoz dynamiki cen.

3. Dane

Jak juw wspomniano, postawian hipotez weryfikujemy dla kwartalnej inflaciji
wyrazonej przy pomocy indeksu cen dobr i ustug konsugmaoh (CPI) w Polsce. W tym
celu wykorzystamy dane kwartalne, pawszy od | kwartatu 1999 r. do IV kwartatu 2008 r.
(40 obserwaciji). W miardostpnasci porownywalnych szeregow (tj. dla 3 subindeksdazo
indeksu zagregowanego) wykorzystamy prabuzsz, rozpoczynajca sie od | kwartatu
1998 r.

Wykorzystane metody prognozowania sdekwatne dla szeregdéw stacjonarnych.
Przeprowadzone testy wskazupge kwartalna stopa inflacji oraz inne zmienngyta do
badania s stacjonarne (zob. zgznik 1). Na stacjonarsé stopy inflacji wskazuj takze
rezultaty wielu najnowszych batlanp. [3], [9], [25]). Co wecej, argumentu na rzecz
stacjonarnéci inflacji dostarczaj tak’e rozwaania teoretyczne. W krajach stasgyjch
strategt bezpdredniego celu inflacyjnego prowagzch skuteczp polityke pienizna,
odchylenia inflacji od celu nieghla trwate a co za tym idzie inflacjatizie stacjonarra

Pozostatymi zmiennymi zastosowanymi do badania:kgmpo wzrostu wynagrodae
(przecetnych oraz w podziale na 8 sektoréw) oraz luka PKByznaczona jako odchylenie
logarytmu produktu krajowego brutto od liniowegertdu deterministycznego.

Szczegotowe zestawienie subindekséw cen oraz odpagtcych im wynagrodze

w poszczegOlnych sektorach zaprezentowano gczaikach.

® Whnioski te potwierdzaj badania [13]. Z kolei w pracy [16] stwierdza simiany stopnia
zintegrowania inflacji, takze na pocatku lat 80. inflacja w Wielkiej Brytanii oraz USAtada sg
stacjonarna. Z tego wzglu sdzimy, ze zmiana proby m@ w znacznym stopniu ttumaczyoznice

wnioskow co do stacjonarkd inflacji w stosunku do wczeiejszych badadla Polski (np. [20]).
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4. Metodologia

Prognozy dla poszczegolnych komponentow wyznaczgmpy pomocy modeli
autoregresji (AR), modelgredniej ruchomej (MA), wektorowej autoregresji (VARraz
autoregresji progowej (TAR).

W modelach tych, ze wzglu na potencjalnie istain nieobjgniona sezonowed
badanych szeregow dopuszczonozlmms$é wyskpowania deterministycznej sezonawio
(wyrazonej za pomagzmiennych zerojedynkowych).

Uzyte modele, odpowiednio AR i MA mialy zatem ngmtjaca post&:

AR(S): Ty = Qo + Xjaq ATy e—j + C1lZ1¢ Zor Z3¢) + & (1)
MA(q): Ty = Qo + €1[Z1¢ Zor Z3¢] + & + Zgzl BrEe—k (2
Gdzie:

(), — faacuchowy indeks cen diatej grupy dobr i ustug,

Z1t» Zat, Z3: — ZMienne zerojedynkowe, przyjmog wartd¢ jednostkovs odpowiednio
w1, 2 i 3 kwartale kadego roku,
a, , aq,..,€4 — parametry strukturalngc; — wektor wierszowy parametrow

strukturalnych zwjzanych ze zmiennymi zerojedynkowymi).

Modele VAR mialy nasipujaca postd:

VAR(S): Y@t = €o + Z}?=1 Ajyiye—j + C1lz1e 22 z3¢] + & 3)

Gdzie:

Yir = [Tw,e Wi, xgap: ' — wektor zmiennych endogenicznych (w ktérego sktad
wchodz odpowiednio: tacuchowy indeks cen dlatej grupy doébr i ustug, tempo wzrostu
wynagrodzé w sektorze odpowiadgjym i-tej grupie débr i ustug oraz luka PKB)

co, Cq, A; —macierze parametrow strukturalnych,

&; - wektor sktadnikow losowych.

Modele TAR mialy naspujaca posta®:

TAR(S): Ty = Qo + Xi=1 ATy e—j + ARV ey -1 + C1lZ1¢ Zor Z3¢) + & (4)

_ 1dla T[(i),t—l > TR
Ve = 0dla T[(i),t—l < TR

Gdzie:

* Indeks cen oraz tempo wzrostu wynagrdgdakliczano w stosunku do poprzedniego kwartst).

® Poszerzenie zbioru modeli prognostycznych o mogetgjowe zaproponowata K. Hertel. Do oszacowania
wielkosci progu zastosowdliny algorytm zaproponowany przez Chena (zob. [1Z28)wzgkdu na krotl prob
zmniejszono zakres dopuszczalnych wanitprogu (tj. 25 do 75 percentyl, zamiast 15 do. 85)
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arg — parametr strukturalny,

TR — wielkas¢ tzw. progu (parametr strukturalny podlegs szacowaniu).

Na podstawie modeli od (1) do (4) wyznaczono pragno horyzoncieh=1, 2 lub 3
kwartaty, dla okresu weryfikacjiot-of-sampl obejmuacego okres od Il kwartatu 2006 r.
do IV kwartatu 2008 r. (10 kwartatéw). Préba w aparo kton estymowano parametry

stopniowo rostarécursive sample, expanding wingéw

W estymowanych modelach AR, MA, VAR i TAR w idej podprébie dokonywano

wyboru’”:

- Rzedu opénien (w modelach AR — od zétao pikciu, MA — od jednego do gtiu,
VAR - od jednego do trzech, TAR — od jednego do @wd- na podstawie
kryterium Schwarza

- Uwzglednienia lub nieuwzgdnienia w modelu sezonoé® (zmiennych

zerojedynkowych).

Kierujac sk stopniem objgnienia w prébie, w modelach VAR dla 4dego indeksu
dokonano réwniz wyboru miernika wynagrodae zgodnie z wczaiejszymi rozwaaniami

(specyficzne dla danego sektora, preia albo w sektorze przedbsiorstw).

Prognozy poszczegolnych 12 subindekséw (kompongreagregowano do indeksu CPI
uzywajac wag stosowanych przez GUSAngch dla poszczegdbinych lat):

e = N2y Weaine iyt (5)

Gdzie:

fy, Li),c — Prognozy odpowiednio: inflacji CPI orago subindeksu CPI,

w(p,: —Wagi GUS przypisane poszczegolnym subindeksom.

Tak otrzymane prognozy poréwnano z analogicznyrogpozami wyznaczonymi przy
pomocy modelu na podstawie danych zagregowanydpdsinflacji CPI, tempo wzrostu

wynagrodze przecgtnych oraz luka PKB).

® W celu zbadania wediwosci wynikéw, réwnolegle przedstawiamyebdly w okresie weryfikacji od Il kwartatu
2005 do IV kwartatu 2008 (15 kwartatow).

" Szczegblowe rezultaty w tym zakresie przedstaedgcznik.

8 Przez model AR(0) rozumiemy model, w ktérym vepsije jedynie stata.

°H. Lutkepohl ([22], s. 154-157) wskazujee w krétkich prébach zastosowanie kryterium Schegzynosi
relatywnie najnisze bédy prognoz.



5. Rezultaty

Pocatkowo analizie poddano ddy prognoz poszczegolnych subindekséw. Dla prognoz
10 subindekséw przy pomocy modeli ARedy te ksztattowaly si na poziomie
nieprzekraczagym 1,5 pkt. procentowego (zob. @atnik 2). W przypadku modeli VAR
oraz MA, rezultat taki otrzymano dla 9 subindekgaab. zadczniki 3 i 4).

Najwigksze b¢dy prognoz odnotowano dla komponentow: ,transpqiticznaé” oraz
.fekreacja i kultura”. Dlatego fepodgto proby poprawy prognoz tych subindeksow. Ze
wzgledu na znaczny udziat podatkéwspednich w cenie paliw, dalacych najistotniejszym
komponentem indeksu cen ustug transportowychacdoho do modelu VAR zmienn
egzogeniczg - wzgkdna zmiarg stawek akcyzy na benzymezotowiows. Probowano tate
uwzglkdni¢ dynamik; cen ropy naftowej (wytana w ztotych), wprowadzanz op&nieniem
rownym horyzontowi prognozy (ze wzglu na potrzep wyznaczenia prognoz
bezwarunkowych). Zabiegi te nie poprawityeddw prognoz w okresie weryfikacji.
W przypadku prognoz subindeksuagina¢” w oparciu o modele VAR dobre rezultaty
przyniosto skrécenie okresu estymacji (jaddamy ze wzgldu na znaczny udziat cen
kontrolowanych we wczaiejszym okresie).

Tak wyznaczone prognozy komponentéw zagregowanefakcie otrzymano prognozy
inflacji CPI, ktore zostaly pordwnane z prognozafaormutowanymi na podstawie danych
zagregowanych.

Poréwna dokonano dla inflacji wyrsgonej w ugciu rocznym (w stosunku do
analogicznego kwartatu roku poprzedniego). W tyhu @eszystkie prognozy fsamaéciowo
przeksztalcono do indekst/t-4 (0 podstawie analogiczny okres roku poprzedniego),
przyjmujac wartcgci z kwartatow ldacych w probie jako dane. Przyktadowo, tak rozumiana
prognoza o horyzoncie 2 kwartatbw zostata wyznaaztaspujaco:

REQEMA = (14 RSO (1 + RLE(L + mlert) (1 + mert) — 1 (5)

Rysunki 1-4 przedstawi@j porébwnanie prognoz inflacji na 2 kwartaly naprzod

sformutowanych na podstawie komponentow i danygnegowanych.

<tutaj: RYSUNEK 1>
<tutaj: RYSUNEK 2>
<tutaj: RYSUNEK 3>
<tutaj: RYSUNEK 4>



Dla tych prognoz, jak réwnie prognoz z modeli opartych o dane zagregowane,
wyznaczono laddy RMSFE(pierwiastekiredniokwadratowego &du prognoz). Wyniki w tym
zakresie przedstawia tablica 1.

<tutaj: TABLICA 1>

Dodatkowo, zastosowano test Diebolda-Mariano (4dl)]), ktérym testowano czy

roznice bkdow sredniokwadratowychasistotne statystycznie, tj. n@pujacy zestaw hipotez:

Hy: E(MSE, — MSER) = 0 (6)
H,: E(MSE, — MSEg) # 0 (7)
Gdzie:

MSE,, MSEp — bkdy sredniokwadratowe, odpowiednio: prognoz A i B,
E — operator wartei oczekiwanej.

Wyniki przedstawiamy w tablicy 2.

<tutaj: TABLICA 2>

Rezultaty przedstawione w tablicy 1 oraz 2 pozwalajciagna¢ nastpujace wnioskt®

- W przypadku modeli wektorowej autoregresji (VARpgnozowanie komponentow
jest zasadne i pozwala popréawskuteczné¢ prognoz CPI (ché® w przypadku
prognoz na 3 kwartaty naprzod rezultady,sa granicy statystycznej istotém”)

- W przypadku modeli autoregresyjnych (AR) i progoauderegresyjnych (TAR)
prognozowanie komponentow nie pozwala na poprskutecznéci prognoz,

- W modelachsredniej ruchomej (MA) nie otrzymano jednoznacznywhioskéw
w zakresie celowdei prognozowania komponentéw (wyniki svrazliwe na zmiag
proby),

-  Wydaje s¢, ze w miar zwigkszania horyzontu prognoz, modele VAR prognezuj

lepiej w poréwnaniu z modelami AR, MA i TAR

Interesujce bytoby poréwnanie otrzymanych prognozagzzbry prognoza analitykOw

(reprezentujcych banki oraz organizacje prognostycZneledn z organizacji, ktére takie

10 7e wzgkdu na krétl prébe stosujemy 10% poziom istotém.
1 Jednake ré&nice pomédzy tymi prognozami (w sensie testu Diebolda-Masjamie zawsze ss istotne
statystycznie.



dane publikuje jest Consensus Economi{sww.consensuseconomics.cphym skad

zaczerprgto do naszego badania. Dgste szeregi dotyazedynie prognoz formutowanych
na koniec roku. Po wydheniu okresu weryfikacji prognoz wyznaczanych w @jsgzym
opracowaniu otrzymano zaledwieei,wspélnych” obserwacfi®, przez co maiwosci
poréwnania prognoz as bardzo ograniczone. Mimo tych zastrae takie poréwnanie

prezentujemy w tablicy 3.

<tutaj: TABLICA 3>

Jak wynika z tablicy 3, wielkgi bledéw prognoz & porownywalne. Pamiajac
o utrudnionym wnioskowaniu, miemy stwierdz, iz trafngé¢ wyznaczonych przez nas
prognoz jest poréwnywalna gczory prognoz analitykow*,

Dodatkowo wyznaczono prognozy w oparciu o0 model padstawie danych
zagregowanych z alternatywnym zestawem zmiennyapowiadagcym teorii nowej
ekonomii keynesistowskiej tj. stopa inflacji CPiptkookresowa stopa procentowa (WIBOR
1M) i luka PKB. Niestety, nie poprawito to trafit prognoz.

6. Podsumowanie

W opracowaniu poréwnano zagregowane prognozy lihdekséw CPIl z bezgcednh
prognoz agregatu. Prognozy te wyznaczono w oparciu o desetalne dla Polski.

Otrzymane wyniki nie pozwalajjednoznacznie rozstrzyg czy zastosowanie danych
zdezagregowanych jest celowe. Okazugebgiwiem,ze dla modeli AR i TAR dezagregacja
nie pozwala zmniejszybtedow prognoz, dla modeli MA nie otrzymano jednozmgach
wskaza testoéw, zadla VAR zmniejsza lkidy prognoz.

Sadzimy, ze ze wzgidu na wysokie lidy prognoz niektorych subindekséw, diwa
bytaby dalsza poprawa traféw prognoz pod warunkiem zastosowania alternatyWwmgetod
prognozowania (np. prognoz eksperckich czy uadigkenia zmiany cen kontrolowanych).

W dalszych badaniach sprobujemy dokbneadznicowania luki produkcyjnej dla

poszczegolnych sektorow.

2 Taka prognoza bywa olélana mianem ,konsensusowej”, zwtaszczadd praktykdéw gospodarczych. W
srodowisku naukowcdw opinie na temat stosowaniesfalazwy § jednak podzielone.

137, IV kwartat odpowiednio lat: 2004, 2005, 20@807 i 2008.

4 ponadto wydaje size przewaga prognoz analitykéw dla horyzontu 3 katévt wynika gtéwnie z szoku
cenowowego wynikagego z akcesji do Unii Europejskiej.
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RYSUNKI:

Rysunek 1: Prognozy przy pomocy modeli AR (h=2 kalg)™.
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Rysunek 2: Prognozy przy pomocy modeli MA (h=2 kiaby).
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15 Koncowka ,komp.” oznacza progneavyznaczon na podstawie subindekséw (komponentéw).
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Rysunek 3: Prognozy przy pomocy modeli VAR (h=2 kady).
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Rysunek 4: Prognozy przy pomocy modeli TAR (h=2 kakg).
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TABLICE

Tablica 1: Porownanie gdlow RMSFEposzczegolnych prognop.(proc).

11.05 — V.08 (15 obs.) 111.06 — IV.08 (10 obs.)
h=1 h=2 h=3 h=1 h=2 h=3
AR 0,48 1,23 1,71 0,44 0,79 0,96
AR komp. 0,48 0,90 1,21 0,45 0,73 0,96
MA 0,64 1,08 1,45 0,63 0,79 1,02
MA komp. 0,60 1,04 1,41 0,41 0,54 0,72
VAR 0,68 0,97 1,09 0,69 1,03 1,24
VAR komp. 0,59 0,84 0,92 0,59 0,91 1,03
TAR 0,58 1,10 1,87 0,51 0,78 0,86
TAR komp. 0,70 0,94 1,37 0,71 0,79 1,13

Tablica 2: Poréwnanie prognoz przy pomocy testu bbliga-Mariano (pogrubien
czcionky przedstawiono warfgoi statystyk testowych, zakursywa — empiryczny poziom
istotnaci).

[1.05 — 1V.08 (150bs.) [11.06 — V.08 (10 obs.)
h=1 h=2 h=3 h=1 h=2 h=3
0,254 -1,245 -1,294 0,217 -0,477 -0,01
AR vs. AR komp.
(p=0,799) | (p=0,213) (p=0,196) (p=0,828) (p=0,634)p=0,985)
0,369 0,415 0,323 3,061 2,838 2,95
MA vs. MA komp.
(p=0,712) | (p=0,679) (p=0,747) (p=0,002) (p=0,00%)p=0,003)
-3,482 -2,717 -1,571 -2,224 -1,708 -1,61]
VAR vs. VAR komp.
(p=0,001) | (p=0,007) (p=0,115) (p=0,026) (p=0,088)p=0,107)
0,931 -0,977 0,932 0,893 0,122 1,882
TAR vs. TAR komp.
(p=0,352)| (p=0,329) (p=0,352) (p=0,372) (p=0,903)p=0,061)

Uwaga w nawiasach podano empiryczny poziom istétno

Tablica 3: Bédy RMSFE wybranych prognoz a ddy faczonej prognozy analitykow
bankow i organizacji prognostycznych. proc).

h=1 h=2 h=3
AR komp. 0,61 0,49 1,49
VAR komp. 0,58 0,63 1,56
taczona prognoza analitykow 0,88 0,89 1,30
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ZAt ACZNIKI:

Zatacznik 1: Testy stacjonarndgci

Stopa inflacji CPI

Luka produkcyjna

Wynagrodzenia

Wynagrodzenia

t/it-1 przecktne w sektorze przeds.
tempo t/t-1 tempo t/t-1
ADF -5,02 -4,66 -1,67 -8,05

Skt. deteminist.,
Opéznien (k-1)

Sezonowéc, 0

Sezonow&, O

Sezonowst, 5

Sezonow&, O

Uwaga Diugos¢ op&nien testu zostata ustalona na podstawie kryterium 8chav Ze wzgldu na
stosunkowo krotk proby wartasci krytyczne ustalono w oparciu o wzor podany prigly Dla przygtego 10%
poziomu istotnéci wynosity one -2,605 (brak dodatkowych dpien) i -2,535 (5 dodatkowych opnien).

Zatacznik 2: Modele AR (h=2, dane kwartalne, okres weifykacji 2006.111 do 2008.1V)

Indeks cen RMSFE Opénienia | Sezonow&¢ | Proba od
Zywnai¢ i napoje bezalk.| 1,16 p.p. 0 Tak 1.1998
Alkohole i wyroby 1,37 p.p. 1 Tak 1.1998
tytoniowe
Odzie i obuwie 0,52 p.p. 2-4 Tak 1.1998
Uzytkowanie mieszlkai 1,06 p.p. 1-2 Tak 1.1999
nasniki energi
Wyposéaenie mieszka 0,20 p.p. 1 Tak 1.1999
Zdrowie 0,42 p.p. 5 Nie 1.1998
Transport 3,40 p.p. 0-1 Tak 1.1999
Lgcznaé 1,00 p.p. 5 Nie 1.1999
Rekreacja i kultura 1,69 p.p. 1-3 Tak 1.1999
Edukacja 0,56 p.p. 4-5 Nie 1.1999
Restauracje i hotele 0,44 p.p. 1 Nie 1.1999
Pozostate 0,27 p.p. 3-4 Nie 1.1999

Zatacznik 3: Modele MA (h=2, da

ne kwartalne, okres werfikacji 2006.111 do 2008.1V)

Indeks cen RMSFE Opénienia | Sezonow&¢ | Préba od
Zywngi¢ i napoje bezalk.| 1,50 p.p. 1-5 Tak 1.1998
Alkohole i wyroby 1,17 p.p. 1-3 Tak 1.1998
tytoniowe
Odzie i obuwie 0,65 p.p. 4-5 Tak 1.1998
Uzytkowanie mieszlkai 1,01 p.p. 1-4 Tak 1.1999
nasniki energii
Wyposaenie mieszka 0,22 p.p. 3-5 Tak 1.1999
Zdrowie 0,87 p.p. 1-3 Nie 1.1998
Transport 3,96 p.p. 1-2 Nie 1.1999
tqcznaé 1,77 p.p. 3-5 Tak 1.1999
Rekreacja i kultura 1,97 p.p. 1-5 Tak 1.1999
Edukacja 0,90 p.p. 1-5 Tak 1.1999
Restauracje i hotele 0,28 p.p. 2-5 Tak 1.1999
Pozostate 0,55 p.p. 2-5 Nie 1.1999

Uwaga Dla subindeksu “zdrowie” ograniczonadzop&nien do maks. 3 (problemy ze zhiexcia).
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Zatacznik 4: Modele VAR (h=2, dane kwartalne, okres weyfikacji 2006.111 do 2008.1V)

Indeks cen Ptace RMSFE| Optnienia | Sezonow&¢ | Proba od
Zywnai¢é i napoje bezalk. Sektor przeglsi | 1,14 p.p. 1 Tak 1.1998
Alkohole i wyroby Sektor przedsb. 1,01 p.p. 1 Tak 1.1998
tytoniowe

Odzie i obuwie Przecitne 0,40 p.p. Nie 1.1998
Uzytkowanie mieszlkai Sektor przedsb. 1,01 p.p. 1-3 Tak 1.1999

nasniki energii
Wyposéaenie mieszka Sektor przedsb. 0,30 p.p. 1-3 Tak 1.1999
Zdrowie Przeacitne 0,62 p.p. 1 Tak 1.1998
Transport Przecitne 3,22 p.p. 3 Nie 1.1999
Lgcznaé Przeds.4czna¢ 1,76 p.p. 1-2 Nie 1.2002
Rekreacja i kultura Sektor przedsi 1,61 p.p. 1-3 Nie 1.1999
Edukacja Przeetne 0,93 p.p. 3 Tak 1.1999
Restauracje i hotele |Przeds. zakwaterowanie0,40 p.p. 1 Nie 1.1999

i gastronomia

Pozostate Przegine 0,81 p.p. 3 Nie 1.1999

Zatacznik 5: Modele

TAR (h=2, dane kwartalne, okres weyfikacji 2006.111 do 2008.1V)

Indeks cen RMSFE | Opénienia | Sezonowé& | Préba od
Zywnai¢ i napoje bezalk.| 1,65 p.p. 2 Tak 1.1998
Alkohole i wyroby 1,69 p.p. 2 Tak 1.1998
tytoniowe
Odzie i obuwie 0,96 p.p. 2 Tak 1.1998
Uzytkowanie mieszikiai | 1,43 p.p 1-2 Tak 1.1999
nasniki energii
Wyposéenie mieszka | 0,32 p.p. 2 Nie 1.1999
Zdrowie 1,01 p.p. 2 Tak 1.1998
Transport 2,29 p.p. 2 Nie 1.1999
Lgcznaé 1,98 p.p. 2 Nie 1.1999
Rekreacja i kultura | 3,61 p.p. 2 Nie 1.1999
Edukacja 0,96 p.p. 1-2 Tak 1.1999
Restauracje i hotele | 0,49 p.p. 2 Nie 1.1999
Pozostate 0,87 p.p. 1-2 Nie 1.1999
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